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1. AHHoTAIUA

Lensmu ocBoenus mucummuinabl NLP 2 (Natural Language Processing) siBisiroTcsi 3HAKOMCTBO C
OCHOBHBIMH Tpo0JieMaMd B 00JacTH KOMITBIOTEPHOU JIMHIBUCTUKH, OA30BBIMH aJrOPHUTMaMHU,
MaTeMaTHYeCKUMH  METOJAMH  MOJICJMPOBAHHS  S3bIKOBBIX  (DCHOMEHOB,  OCHOBHBIMH
MHCTPYMEHTAMHU U TEXHOJIOTHSIMU B O0JIACTH aBTOMATHYECKOW 0OpaOOTKH €CTECTBEHHOTO SI3bIKA,
YMEHHE MPE/ICTABIATh B AITOPUTMUYESCKOM BHUJIC MPOIECCHI AaHAIN3a U CHHTE3a TEKCTA.

2. B3aumocBs3b ¢ IPYITUMH AHCHHUNJIHHAMHY CHIENUAIBLHOCTH
[Mpu wm3ydyenun mucumruael «NLP» ucmons3yrorcss monstus u Meronsl Python, Big Data,

Mathematica

3. TpeOoBaHMsl K MCXOJAHLIM YPOBHSIM 3HAHWI M YMEHHI CTYJIEHTOB

Nuctmmuinaa  «NLP»  Gasupyercs Ha 3HaHusx Kkypca Python, Big Data, Mathematica,
POrPaMMHPOBAHKSI U TEOPHH AITOPUTMOB ISl CO31aHMst (P PEKTUBHBIX allTOPUTMOB.

4. O0beM TUCHUIINHBI H BUILI VUEOHOH PadoThl MO pado4eMy Y4eOHOMY IJIAHY

Ko/imyecTBO 4acoB 1o ceMecTpam
Buabl yueoHoii padoThI E:E:;g 1 > 3 1
cem. cem. cem. cem.
1 2 3 4 5 6
1. O6mast TpyT0EMKOCTh M3YUCHHUS TUCITUTUIHHBI 10 36 36
ceMecTpam, B T. 4.:
1.1. AynutopHbie 3aHATHS, B T. U.: 36 36
1.1.1. Jlexmuu
1.1.2. IlpakTHyecKHe 3aHITUS, B T. 4. 36 36
2. dopma UTOroBOro KOHTPOJIS: DK3aMeH/3ader IK3




5. PacmpeneneHue BecoB o (hopMaM KOHTPOJISA

Bec ¢opmbr
TEKYILETO KOHTPOJIS
B pE3YAbTUPYIOUIEH

OLIEHKE TEKYILEro
KOHTPOJIS

Bec dopmbl
MIPOMEKYTOUYHOTIO
KOHTpPOJNA U
pe3yabTHPYIOLIEH
OLIEHKH TEKYIIEro
KOHTpPOJIS B UTOIOBOM
OLICHKE
MIPOMEKYTOYHOTO
KOHTPOJIS

Bec uroroebix
OILICHOK
MIPOMEKYTOUHBIX
KOHTpOJIEH B
pe3yIbTUpYIOLEH
OIICHKE
MIPOMEKYTOUHOTO
KOHTPOJIS

Bec onenku
pe3ynbTUpyroen
OLICHKH
MIPOMEKYTOUHBIX
KOHTpOJIEH U
OILIEHKH UTOTOBOT'O
KOHTPOJIS B
pe3ynbTupyromen
OIIEHKE UTOTOBOT'O
KOHTPOJIS

Bup yueoHoii
PadoTBI/KOHTPOJISI

M1t | M2 M3

M1 M2 M3

KontponbHas padbora

0,7

Tect

Kypcosas pabora

JlabopaTopHbie pabOTHI

ITuceMeHHBIE TOMaNTHUE
3aJaHus

0,3

Occe

Hpyeue popmet (onpoc)

0,7

Jlpyeue ghopmwi (0obasums)

Jlpyeue ghopmwi (0obasums)

Bec pesyapTupyromeit
OLIEHKH TEKYILEro KOHTPOJIS
B UTOTOBBIX OLIEHKAX
MIPOMEXKYTOUHBIX
KOHTpOJIEH

0,3

Bec urorosoit ornenku 1-ro
IIPOMEKYTOYHOTO KOHTPOJIS
B PE3YJAbTUPYIOLIECH OLIEHKE
MIPOMEXKYTOUHBIX
KOHTpPOJIEH

Bec uroroaoit orneHku 2-ro
IIPOMEXYTOYHOTO KOHTPOJIS
B PE3YJBTUPYIOLIEHN OLIEHKE
TIPOMEXKYTOUHBIX
KOHTpPOJIEH

Bec urorosoit orneHku 3-ro
MIPOMEXYTOYHOTO KOHTPOJIS
B PE3YJIbTUPYIOLIEHN OLIEHKE
MIPOMEXYTOUHBIX
KOHTpPOJIEH T.A.

Bec pe3yapTupyromeit
OLIEHKH IIPOMEXYTOIHBIX
KOHTpOJIEH B
PE3YNbTUPYIOIIEH OLIEHKE
HUTOTOBOTO KOHTPOJIS

0,4

JK3aMeH/3a4eT
(o1leHKa UTOTOBOI0
KOHTPOJIA)




6. Coaep:kaHye AU CIUILINHBI

6.1 TemMaTH4ecKMii IJIAH H TPYA0EMKOCTb AVINTOPHBIX 3aHaTuil (Moayu, pa3jiebl

AUCHMILIIMHBI 1 BUIbI 33HﬂTI/Iﬁ) 10 Y4€0HOMY ILIAHY

Pa3neibl ¥4 TeMbI TUCUMILIMHbBI Beero ax, | JleKun, | Ipaxr. Cemuna- | JlaGop, | Hpyrue BHbI
4aCOB aK. 3aHSATHS, Pbl, aK. aK. 3aHSITHIA, aK.
qacoB aK. 4yacoB qacoB qacoB qacoB
1 3=4+5+6
+748 4 5 6 7 8
Monay.as 1. 36 36
Beeaenne B HJIII 1 1
Paznmen 1. Heiipounste cetu st HJIIT 9
Tema 1.1. IIpocToii HabOP CIIOB U 3 3
oxo 61 N-rpamm
Tema 1.2. PexyppeHTHBIC HEWPOHHBIE 3 3
CETH IS TTOCIIEI0BATEIHHOCTEN.
Tema 1.3. DddexTuBHas peanmzanus 3 3
Pa3nea 2. CrpooupoBanabie RNN u 9 9
reHepanus eCTeCTBEHHOT0 si3bIKa
Tema 2.1. Mcdue3HOBEHHE TPAMCHTA. 3 3
Jluneinas / nmmnaHas naMmats. GRU u
LSTM
Tema 2.2. Apxurextypa Encoder- 3 3
Decoder. Apxurextypa Seq2Seq
Tema 2.3. MammHHBIN TEPEBOJT 3 3
Pa3nen 3. O6cy:xaenue npodJiem, 12 12
NMPUJI0KEHUI M 00IIUX MMOX0/10B
HJIIT
Tema 3.1. SQUAD: cetn ykazaTenei, 3 3
CETH MaMSATH
Tema 3.2. BeiBoI Ha eCTECTBEHHOM 3 3
SI3BIKE
Tema 3.3. CucreMsl guajgora, 4at- 3 3
00THI: Tpo0JIEMa KOHTEKCTA
Tema 3.4. MalmHHBIN IEPEBO/I. 3 3
W3BneueHue nHGOpPMAIIHH.
H3BiieueHne OTHOIIEHHUH.
Pa3nea 4. TpancopmarTopsl n 5 5
KOHTEKCTHBIE MPeICTABJIEHUs CJI0B.
Tema 4.1. Tpanchopmepsl. 3 3
MHOrorojioBoe caMOBHHMaHUE.
HeaBroperpeccruBHas TpeHUPOBKA.
[To3UIIMOHHBIE BIOKECHUSI.
Tema 4.2 «MomeHT ImageNet». 2 2

Hpe,Z[BapI/ITCJ'ILHaﬂ OoATrOTOBKaA




||

MOJIEJIH.
Tema 2.9. Ctpyktypuposanusiii
MPOTrHO3. Y CJI0BHbIE CAYYANHBIE MO,

UTOro 36 |
36
i U

&S]
8]

Fpomo& CKpbITbIe MAPKOBCKHE kD s I

78 PEKOMCHHVEMHH JHTepaTvpa:

Stanford CS224N Natural Language Processing course,

Speech and Language Processing textbook by Dan Jurafsky,
LXMLS Lisbon Machine Learning / NLP Summer School course.
Oxford Deep NLP course

-&ile\J:—‘

Yuebnas nporpamma o100pena kadenpoii MaTeMaTHKH H MaTeMATHYeCKOro

MOAE/THPOBAHHS

3aB. kadenpoii: Tapounsu A.A. {‘/%ﬂ“’f//

(noonucs)
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